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Volatilidade

» E uma medida de tendéncia de um mercado ou
~ um ativo variar dentro de um periodo de tempo.
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Grafico dos residuos do “stock” da IBM a
partir de Janeiro de 1926 a Dezembro de 2003
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Aglomeracao da volatilidade
(Volatility Clustering)
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Modelo de diagonal VECH
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= Modelo proposto por Bollerslev, Engle, Wooldridge (1988), onde
~_assumem covariancias constantes para fins de solvabilidade.



Comparacao das densidades empiricas e
nhormal dos “stock™ da IBM
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Comparacao das densidades empiricas e
nhormal dos “stock™ da IBM
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Distribuicao leptocurtica




Comparacao das densidades empiricas e
nhormal dos “stock™ da IBM.
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Mistura de distribuicoes
com variancias diferentes
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Modelo BEEK

= Modelo proposto por Baba, Engle, Kraft e Kroner (1989), onde
~asseguram que a matriz de covariancia seja definida positiva.
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Objectivo
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= Resolver o problema da estimacao do modelo GARCH
multivariado como um problema de otimizacao nao linear com

- restricoes.



Processo estocdastico

e = - p——

SejaY = {Y,,t € Z*}um processo estocastico, a fungao autoregressiva para
0s retornos usada foi,
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Tnovacdes: Modelo GARCH
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Problema de Otimizacao
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Problema de estima¢ao nao linear com
restrigoes
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Modelo de Diagonal VECH
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Modelo BEKK
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Resultados com o modelo univariado sobre
S&P 500
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|—_n

Cunbtrmned NLP | 0.00201931 a78463 | 0.0180615

(0.0015) ([],[HJ?84) (0.00103)
0.00285 | 097250 |  0.02204
(0.000762) | (0.003177) | (0.0034232)




Resultados com o modelo multivariado
sobre S&P 500 e FTSE 100
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Variancia condicional para S&P 500 e
| FTSE.

200
Days

Conditional Covariance of S&P 500 and FTSE - BEKK Model
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Conditional Covariance of S&P 500 and FTSE - Constrained NLP Model

\/ (varidncia condicional obtida das estimacdes*252)



Conclusao
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= Os resultados mostraram que problema ndo linear é um exercicio que
vale apenas para o problema de estimagao GARCH e que o mesmo e um
competidor significante para as representagoes VECH e BEEK. |
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